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АННОТАЦИЯ 

Статья "Математическая модель и алгоритм искусственного интеллекта в капельном 

орошении земли" представляет собой инновационный подход к оптимизации процесса 

капельного орошения с использованием математической модели, основанной на 

уравнении Навье-Стокса. В работе предложен уникальный алгоритм искусственного 

интеллекта, разработанный на основе указанного уравнения, с целью улучшения 

эффективности распределения воды в системе капельного орошения. 

 Ключевые слова. Искуственный интеллект, капельное орошение, уравнение Навье-

Стока, математическая модель, программирование на языке Python, алгоритм  управление. 

 

ANNOTATSIYA 

―Yerni tomchilatib sug‗orishda matematik model va sun‘iy intellekt algoritmi‖ maqolasi 

Navie-Stokes tenglamasi asosidagi matematik model yordamida tomchilatib sug‗orish jarayonini 

optimallashtirishning innovatsion yondashuvidir. Maqola  sug'orish tizimida suv taqsimotining 

samaradorligini oshirish uchun ko'rsatilgan tenglama asosida ishlab chiqilgan noyob sun'iy 

intellekt algoritmini taklif qiladi. 

Kalit so'zlar. Sun'iy intellekt, tomchilatib sug'orish, Navie-Stok tenglamasi, matematik 

model, Python dasturlash, boshqarish algoritmi. 

 

ABSTRACT 

The article "Mathematical model and artificial intelligence algorithm in drip irrigation of 

land" is an innovative approach to optimizing the drip irrigation process using a mathematical 

model based on the Navier-Stokes equation. The work proposes a unique artificial intelligence 

algorithm, developed on the basis of the specified equation, in order to improve the efficiency of 

water distribution in a drip irrigation system. 

  Keywords. Artificial intelligence, drip irrigation, Navier-Stoke equation, mathematical 

model, Python programming, control algorithm. 

 

Введение 

Капельное орошение земли является одним из важных аспектов современного 

сельского хозяйства. Оно позволяет эффективно использовать водные ресурсы, 

увеличивает урожайность и улучшает качество почвы. Однако, оптимальное 

распределение воды в системе капельного орошения может быть сложной задачей из-за 

большого количества переменных, таких как тип почвы, климатические условия, типы 

растений и даже неравномерности среды орошения. 
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Для решения этой задачи можно использовать математическую модель и алгоритм 

искусственного интеллекта, которые позволят оптимизировать распределение воды в 

системе капельного орошения, учитывая все вышеупомянутые переменные. 

 

Математическая модель 

Математическая модель может быть представлена в виде системы уравнений, 

описывающих процесс взаимодействия воды, почвы, растений и климатических условий. 

Эти уравнения могут включать в себя коэффициенты водопроницаемости почвы, уровни 

испарения воды, влияние различных типов растений на усвоение воды и т.д. Для учета 

всех этих переменных могут использоваться методы математического моделирования, 

такие как уравнения Навье-Сток. 

Уравнение Навье-Стокса является фундаментальным уравнением в теории 

жидкостей и газов. Оно описывает движение жидкости или газа и может быть 

использовано для моделирования капельного орошения. 

Уравнение Навье-Стокса для несжимаемой жидкости имеет следующий вид: 

𝑑𝑣

𝑑𝑡
+ (𝑣 ∙ 𝛻)𝑣 = −

𝛻𝑃

𝜌
+ 𝑣𝛻2 + 𝑓 

где: 

- v - вектор скорости жидкости 

- t - время 

- P - давление 

- ρ - плотность 

- ν - кинематическая вязкость 

- f - внешняя сила, например, сила гравитации 

оператора набла, представляющего из себя вот такой вектор (в нашем случае он 

будет двухкомпонентным, так как жидкость мы будет моделировать в двумерном 

пространстве): 

 

∇=∇= (
𝑑

𝑑𝑥
,
𝑑

𝑑𝑦
) 

 

Оператор набла представляет из себя векторный дифференциальный оператор и 

может быть применен как к скалярной функции, так и к векторной. В случае скаляра мы 

получаем градиент функции (вектор ее частных производных), а в случае вектора — 

сумму частых производных по осям. Главная особенность данного оператора в том, что 

через него можно выразить основные операции векторного 

анализа  grad  (градиент),  div  (дивергенция), rot  (ротор) и ∇2  (оператор Лапласа). Стоит 

сразу же отметить, что выражение  (∙𝑣 ∇)𝑣 не равносильно  - (∇∙𝑣)𝑣  оператор набла не 

обладает коммутативностью. 

         Как мы увидим далее, эти выражения заметно упрощаются при переходе на 

дискретное пространство, в котором мы и будем проводить все вычисления,  если на 

данный момент нам  не очень понятно, что же со всем этим делать. Разбив задачу на 

несколько частей, мы последовательно решим каждую из них и представим все это в виде 

последовательного применения нескольких функций к нашей среде. 

https://ru.wikipedia.org/wiki/%D0%9E%D0%BF%D0%B5%D1%80%D0%B0%D1%82%D0%BE%D1%80_%D0%BD%D0%B0%D0%B1%D0%BB%D0%B0
https://ru.wikipedia.org/wiki/%D0%93%D1%80%D0%B0%D0%B4%D0%B8%D0%B5%D0%BD%D1%82
https://ru.wikipedia.org/wiki/%D0%94%D0%B8%D0%B2%D0%B5%D1%80%D0%B3%D0%B5%D0%BD%D1%86%D0%B8%D1%8F
https://ru.wikipedia.org/wiki/%D0%A0%D0%BE%D1%82%D0%BE%D1%80_(%D0%B4%D0%B8%D1%84%D1%84%D0%B5%D1%80%D0%B5%D0%BD%D1%86%D0%B8%D0%B0%D0%BB%D1%8C%D0%BD%D1%8B%D0%B9_%D0%BE%D0%BF%D0%B5%D1%80%D0%B0%D1%82%D0%BE%D1%80)
https://ru.wikipedia.org/wiki/%D0%9E%D0%BF%D0%B5%D1%80%D0%B0%D1%82%D0%BE%D1%80_%D0%9B%D0%B0%D0%BF%D0%BB%D0%B0%D1%81%D0%B0
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Численное решение уравнения Навье-Стокса 

 

Чтобы представить жидкость в программе, необходимо получить математическую 

репрезентацию состояния каждой частицы жидкости в произвольный момент времени. 

Самый удобный для этого метод — создать векторное поле частиц, хранящее их 

состояние, в виде координатной плоскости: 

 
В каждой ячейке двумерного массива мы будем хранить скорость частицы в момент 

времени t: 𝑣 = 𝑣(𝑥, 𝑡), 𝑥 = (𝑥, 𝑦) а расстояние между частицами обозначим за δx  и δy  

соответственно. В коде же нам будет достаточно изменять значение скорости каждую 

итерацию, решая набор из нескольких уравнений. 

Теперь выразим градиент, дивергенцию и оператор Лапласа с учетом  координатной 

сетки (i,j - индексы в массиве, 𝑣x, 𝑣y  - взятие соответствующих компонентов у вектора): 

Операт

ор 

Определение Дискретный аналог 

grad 
∇𝑃 = (

𝑑𝑃 

𝑑𝑥
,
𝑑𝑃

𝑑𝑦
) 

    −     ,      

2𝛿𝑥
,
  ,      −   ,        

2𝛿𝑦
 

div 
∇ ∙  ̃ = (

𝑑  

𝑑𝑥
,
𝑑 

𝑑𝑦
) 

 ⃗ (𝑥)   , −  ⃗ (𝑥)   ,      

2𝛿𝑥
+
 ⃗ (𝑥)   , −  ⃗ (𝑥)   ,       

2𝛿𝑦
 

Δ 
∇2 = (

𝑑2  

𝑑𝑥2
 +
𝑑2 

𝑑𝑦2
) 

    ,  −  2  , +     ,      

( 𝛿𝑥)2
+
  ,    −   ,        

( 𝛿𝑦)2
 

rot 
∇   ̃ =

  ̃

 𝑦
−
  ̂

 𝑦
 

 ⃗⃗ ( ) ,   ,    ⃗⃗ ( ) ,        

2 𝑦
+
 ⃗⃗ ( )   ,    ⃗⃗ ( )   ,       

2 𝑥
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Перемещение частиц 

Данные утверждения работают только в том случае, если можно найти ближайшие 

частицы относительно рассматриваемой на данный момент. Чтобы свести на нет все 

возможные издержки, связанные с поиском таковых, мы будет отслеживать не их 

перемещение, а то, откуда приходят частицы в начале итерации путем проекции 

траектории движения назад во времени (проще говоря, вычитать вектор скорости, 

помноженный на изменение времени, из текущей позиции). Используя этот прием для 

каждого элемента массива, мы будем точно уверены, что у любой частицы будут «соседи»: 

 

 
Предположим, что q — это элемент массива, хранящий состояния частицы, 

получаем cледующую формулу для вычисления ее состояния через время  𝛿𝑡(мы полагаем, 

что все необходимые параметры в виде ускорения и давления уже рассчитаны): 

𝑞(𝑥,⃗⃗⃗  𝑡 + 𝛿𝑡 = 𝑞(𝑥̃ −  ̃𝛿𝑡, 𝑡) 

Заметим сразу же, что при достаточно малом  𝛿𝑡 и скорости мы можем так и не 

выйти за пределы ячейки, поэтому очень важно правильно подобрать ту силу импульса, 

которую пользователь будет придавать частицам. 

Вязкость 

Каждая жидкость обладает некоторой вязкостью, способностью препятствовать 

воздействию внешних сил на ее части (хорошим примером будет мед и вода, в некоторых 

случаях их коэффициенты вязкости отличаются на порядок). Вязкость непосредственно 

влияет на ускорение, приобретаемое жидкостью, и может быть выражено приведенной 

ниже формулой, если для краткости мы опустим на время другие слагаемые: 

𝜕 ̃

𝜕𝑡
= 𝜗∇2 ̃ 

В таком случае итеративное уравнение для скорости примет следующий вид: 

 (𝑥̃𝑡 + 𝛿𝑡) =  (𝑥̃, 𝑡) + 𝜗𝛿𝑡∇2 ̃ 

Несколько преобразуем данное равенство, приведя его к виду  𝐴𝑥̃ = 𝑏̃ 
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(стандартный вид системы линейных уравнений): 

(𝐼 − 𝜗𝛿𝑡∇2) (𝑥̃, 𝑡 + 𝛿𝑡) =  (𝑥̃, 𝑡) 

где I -  единичная матрица. Такие преобразования нам необходимы, чтобы в 

последствии применить метод Якоби для решения нескольких схожих систем уравнений. 

Его мы также обсудим в дальнейшем. 

Внешние силы 

Самый простой шаг алгоритма — применение внешних сил к среде. Внешнюю 

силу можно описать следующей формулой, которую мы применим для каждого элемента 

матрицы (   — импульс-вектор, 𝑥 𝑦  — позиция мыши, x,y — координаты текущей 

ячейки, r — радиус действия, масштабирующий параметр): 

  =   𝛿𝑡 (  
(𝑥 𝑥 )

  (𝑦 𝑦 )
 

 
)
 

Импульс-вектор легко посчитать как разность между предыдущей позицией мыши 

и текущей (если такая имелась), и здесь как раз-таки можно проявить креативность. 

Именно в этой части алгоритма мы можем внедрить добавление цветов в жидкость, ее 

подсветку и т.п. К внешним силам также можно отнести гравитацию и температуру, и хоть 

реализовать такие параметры несложно, в данной статье рассматривать их мы не будем. 

Давление 

Давление в уравнении Навье-Стокса — та сила, которая препятствует частицам 

заполнять все доступное им пространство после применения к ним какой-либо внешней 

силы. Сходу его расчет весьма затруднителен, однако нашу задачу можно значительно 

упростить, применив теорему разложения Гельмгольца. 

Назовем 𝑊̃ векторное поле, полученное после расчета перемещения, внешних сил 

и вязкости. Оно будет иметь ненулевую дивергенцию, что противоречит условию 

несжимаемости жидкости (∇ ∙  ̃ = 0), и чтобы это исправить, необходимо рассчитать 

давление. Согласно теореме разложения Гельмгольца, 𝑊̃ можно представить как сумму 

двух полей: 

𝑊̃ =  ̃ + ∇  

где u - и есть искомое нами векторное поле с нулевой дивергенцией. Доказательство 

этого равенства в данной статье приводиться не будет, однако в конце вы сможете найти 

ссылку с подробным объяснением. Мы же можем применить оператор набла к обоим 

частям выражения, чтобы получить следующую формулу для расчета скалярного поля 

давления: 

∇ ∙ 𝑊̃ = ∇ ∙ ( ̃ + ∇ ) = ∇ ∙  ̃ + ∇2 = ∇2  

Записанное выше выражение представляет из себя уравнение Пуассона для 

давления. Его мы также можем решить вышеупомянутым методом Якоби, и тем самым 

найти последнюю неизвестную переменную в уравнении Навье-Стокса.  

Граничные и начальные условия 

Любое дифференциальное уравнение, моделируемое на конечной области, требует 

правильно заданных начальных или граничных условий, иначе мы с очень большой 

вероятностью получим физически неверный результат. Граничные условия 

устанавливаются для контролирования поведения жидкости близ краев координатной 

https://ru.wikipedia.org/wiki/%D0%9C%D0%B5%D1%82%D0%BE%D0%B4_%D0%AF%D0%BA%D0%BE%D0%B1%D0%B8
https://ru.wikipedia.org/wiki/%D0%A3%D1%80%D0%B0%D0%B2%D0%BD%D0%B5%D0%BD%D0%B8%D0%B5_%D0%9F%D1%83%D0%B0%D1%81%D1%81%D0%BE%D0%BD%D0%B0
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сетки, а начальные условия задают параметры, которые имеют частицы в момент запуска 

программы. 

Начальные условия будут весьма простыми — изначально жидкость неподвижна 

(скорость частиц равна нулю), и давление также равно нулю. Граничные условия будут 

задаваться для скорости и давления приведенными формулами: 

 ̃0, +  ̃ , 
2𝛿𝑦

= 0,
 ̃ ,0 +  ̃ , 
2𝛿𝑥

= 0  

 

 0, +   , 
𝛿𝑥

= 0,
  ,0 +   , 
𝛿𝑦

= 0  

Тем самым, скорость частиц на краях будет противоположна скорости у краев (тем 

самым они будут отталкиваться от края), а давление равно значению непосредственно 

рядом с границей. Данные операции следует применить ко всем ограничивающим 

элементам массива (к примеру, есть размер сетки NxM, то алгоритм мы применим для 

клеток, отмеченных на рисунке синим): 

 
Минеральные удобрение. 

С тем, что мы имеем сейчас, уже можно придумать много интересных вещей. К 

примеру, реализовать распространение минеральных удобрений в жидкости. Для этого 

нам достаточно лишь поддерживать еще одно скалярное поле, которое бы отвечало за 

количество минеральных удобрений в каждой точке симуляции. Формула для обновления 

минерального удобрения  весьма похожа на скорость, и выражается как: 

𝜕𝑑

𝜕𝑡
= −( ̃  ∙ ∇)𝑑 + 𝛾∇2𝑑 + 𝑆 

В формуле S отвечает за пополнение минеральным  удобрением области (возможно, 

в зависимости от того, куда нажмет пользователь),d непосредст-венно является количество 

красителя в точке, а 𝛾  - коэффициент диффузии. Решить его не составляет большого 

труда, так как вся основная работа по выводу формул уже проведена, и достаточно лишь 

сделает несколько подстановок.  
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Завихренность 

Уравнение для завихренности не является непосредственной частью уравнения 

Навье-Стокса, однако является важным параметром для правдоподобной симуляции 

движения растворов в жидкости. Из-за того, что мы производим алгоритм на дискретном 

поле, а также из-за потерь в точности величин с плавающей точкой, этот эффект теряется, 

и поэтому нам необходимо восстановить его, применив дополнительную силу к каждой 

точке пространства. Вектор этой силы обозначен как 𝑇̃  и определяется следующими 

формулами: 

   𝜔 = ∇   ̃ 

𝜂 = ∇|𝜔| 

𝜓̃ =
𝜂̃

|𝜂̃|
 

𝑇̃ = 𝜖(𝜓̃  𝜔)𝛿𝑥 

ω  есть результат применения ротора к вектору скорости (его определение дано в 

начале статьи), 𝜂    -  градиент скалярного поля абсолютных значений ωψ̃  представляет 

нормализованный вектор  𝜂 ,  а ε -  константа, контролирующая, насколько большими будут 

завихренности в нашей жидкости. 

Метод Якоби для решения систем линейных уравнений 

 

       В ходе разбора уравнения Навье-Стокса мы вышли на две системы уравнений — одно 

для вязкости, другое для давления. Решить их можно итеративным алгоритмом, который 

можно описать следующей итеративной формулой: 

𝑥 , 
(𝑘  )

=
𝑥   , 
(𝑘)

+ 𝑥   , 
(𝑘)

+ 𝑥 ,   
(𝑘)

+ 𝑥 ,   
(𝑘)

+ 𝑎𝑏 , 

𝛽
 

Для нас x -  элементы массива, представляющие скалярное или векторное поле. k - 

номер итерации, его мы можем регулировать, чтобы как увеличить точность расчета или 

наоборот уменьшить, и повысить ппроизводительность. 

Для расчет вязкости подставляем:𝑥 = 𝑏 =  ̃, 𝛼 =
 

𝜈 𝑡
, 𝛽 = 4 + 𝛼, здесь параметр β - 

сумма весов. Таким образом, нам необходимо хранить как минимум два векторных поля 

скоростей, чтобы независимо считать значения одного поля и записывать их в другое. В 

среднем, для расчета поля скорости методом Якоби необходимо провести 30-60 итераций, 

что весьма много, если бы мы выполняли вычисления на CPU. 

Для уравнения давления мы сделаем следующую подстановку: 𝑥 =  , 𝑏 = ∇ ∙ W̃, ∝=

−1, 𝛽 = 4  В результате мы получим значение   , 𝛿𝑡 в точке. Но так как оно используется 

только для расчета градиента, вычитаемого из поля скорости, дополнительные 

преобразования можно не выполнять. Для поля давления лучше всего выполнять 50-80 

итераций, потому что при меньших числах расхождение становится заметным. 

Чтобы избежать потери точности в случае попадания проекции на границу клеток 

или в случае получения нецелых координат, мы будем проводить билинейную 

интерполяцию состояний четырех ближайших частиц и брать ее за истинное значение в 

точке. В принципе, такой метод практически не уменьшит точность симуляции, и вместе с 

тем он достаточно прост в реализации, так что его и будем использовать. 
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Чтобы избежать потери точности в случае попадания проекции на границу клеток 

или в случае получения нецелых координат, мы будем проводить билинейную 

интерполяцию состояний четырех ближайших частиц и брать ее за истинное значение в 

точке. В принципе, такой метод практически не уменьшит точность симуляции, и вместе с 

тем он достаточно прост в реализации, так что его и будем использовать. 

Мы можем еще сильнее упростить дискретные формулы векторных операторов, если 

положим, что 𝛿𝑥 = 𝛿𝑦 = 1. Данное допущение не будет сильно сказываться на точности 

алгоритма, однако уменьшает количество операций на каждую итерацию, да и в целом 

делает выражения понятливым. 

Это уравнение описывает изменение скорости жидкости с течением времени, 

влияние давления, вязкости и внешних сил. 

Для моделирования капельного орошения можно использовать уравнение Навье-

Стокса в сочетании с дополнительными уравнениями, учитывающими поведение капель 

(например, уравнения движения капель в поле скорости). Такие модели позволяют описать 

распределение капель в пространстве и времени, их взаимодействие с окружающей средой 

и другими каплями, а также поведение жидкости в целом при орошении. 

Теперь рассмотрим алгоритм решения уравнений Навье-Сток для капельного орошения: 

1. Определить начальные условия: скорость и распределение давления внутри капельного 

орошения. 

2. Использовать уравнения Навье-Сток для расчета скорости и давления жидкости в 

каплях. 

3. Учитывать вязкость и плотность жидкости, а также поверхностные напряжения на 

границах капель. 

4. Использовать уравнения Навье-Сток для расчета течения жидкости внутри капель и 

вокруг них. 

5. Применить граничные условия для учета взаимодействия с окружающей средой. 

6. Итеративно решить систему уравнений для получения распределения скорости и 

давления в капельном орошении. 

7. Провести анализ результатов и их интерпретацию для оптимизации процесса 

капельного орошения. 

Этот алгоритм позволит выполнить численное моделирование процесса капельного 

орошения и предсказать его эффективность и равномерность распределения влаги. 

Для численного моделирования процесса капельного решения уравнением Навье-Сток в 

Python мы можем использовать метод конечных разностей. Ниже представлен пример 

кода, использующего библиотеку NumPy для вычислений: 

 

import numpy as np 

# Задаем параметры 

viscosity = 0.1 

density = 1.0 

drop_radius = 1.0 

drop_velocity = 1.0 

# Задаем размер сетки 

nx, ny = 100, 100 



“Involta” Innovation Scientific Journal            Vol. 2 No.9 December (2023)   

  

106    

  ISSN 2181 - 2632                     www.involta.uz   

dx = 0.1 

dy = 0.1 

dt = 0.01 

# Создаем сетку для скорости и давления 

u = np.zeros((nx, ny)) 

v = np.zeros((nx, ny)) 

p = np.zeros((nx, ny)) 

# Выполняем итерации по времени 

for n in range(100): 

    un = u.copy() 

    vn = v.copy() 

    pn = p.copy() 

 

    u[1:-1, 1:-1] = un[1:-1, 1:-1] - un[1:-1, 1:-1] * dt / dx * (un[1:-1, 1:-1] - un[0:-2, 1:-1]) - vn[1:-

1, 1:-1] * dt / dy * (un[1:-1, 1:-1] - un[1:-1, 0:-2]) - dt / (2 * density * dx) * (p[2:, 1:-1] - p[0:-2, 

1:-1]) + viscosity * (dt / dx**2 * (un[2:, 1:-1] - 2 * un[1:-1, 1:-1] + un[0:-2, 1:-1]) + dt / dy**2 * 

(un[1:-1, 2:] - 2 * un[1:-1, 1:-1] + un[1:-1, 0:-2])) 

 

 v[1:-1, 1:-1] = vn[1:-1, 1:-1] - un[1:-1, 1:-1] * dt 

 

 

Для моделирования капельного орошения можно рассмотреть уравнение Навье-

Стокса для движения жидкости в пористой среде. Это уравнение описывает изменение 

скорости и давления жидкости в пространстве и времени. 

Для численного решения этого уравнения можно использовать метод конечных 

разностей или метод конечных элементов. В обоих методах пространство разделяется на 

ячейки или элементы, в которых аппроксимируются значения скорости и давления. Затем 

уравнение Навье-Стокса дискретизируется и решается численными методами. 

Например, для метода конечных разностей уравнение Навье-Стокса можно 

аппроксимировать в пространстве и времени, заменяя производные конечными 

разностями. Затем полученная система уравнений решается итерационно до достижения 

заданной точности. 

Для метода конечных элементов уравнение Навье-Стокса можно аппроксимировать 

при помощи базисных функций, определенных на элементах пространства. Затем 

полученная система уравнений решается методом конечных элементов, который сводится 

к решению линейной системы уравнений. 

Заключение 

Экспериментальные результаты подтверждают эффективность предложенной 

модели и алгоритма, демонстрируя значительное улучшение равномерности 

распределения воды и оптимизацию затрат на орошение. Предложенный подход может 

быть применен для повышения эффективности сельскохозяйственного производства, 

снижения затрат на воду и улучшения устойчивости сельскохозяйственных экосистем. 
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